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논문 소개
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이 논문은�무엇을�연구했을까?

Retrieval-Augmented Generation

Patrick Lewis�외�11명

NeurIPS 2020

외부 문서�검색과�언어�생성�모델을�결합해
지식이 필요한�질문에�더�잘�답하는�방법을�연구했다.

출처 |�Lewis�et�al.,�NeurIPS�2020�·�원본�논문�1쪽



기존 AI의�한계
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AI가 모르는�사실을�물어보면?

�질문

답변

“우리 학교의 오늘 점심 메뉴는 뭐야 ?”

“돈가스와 미역국입니다.”

그럴듯한 말이지만,�근거�없는�답변일�수도�있다.



기존 AI의�한계
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왜 새로운�방법이�필요했을까?

�01

02

03

출처

정확성

업데이트

학습한 지식을 필요한 순간에
정확하게 활용하기�어려움

답변을 뒷받침하는 근거를
쉽게 보여주기�어려움

새로운 정보를 모델 내부에
바로 반영하기�어려움

중요: RAG�이전에도�외부�검색을�활용한�AI�연구는�존재했다.�(예:�REALM,�ORQA)



RAG 란�?
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찾아보고, 읽고,�대답한다.

RAG 
Retrieval-Augmented Generation

검색으로 얻은 외부 자료를 언어 모델에 제공해
답변을 생성하는�방식

이 논문은�위키피디아�문서를�검색�대상으로�사용했다.



작동 원리
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RAG는 어떻게�동작할까?

사용자 질문
“세종대왕은

언제 태어났어?”

DPR
�

BART
�

검색 결과는 답변을 그대로 복사하기 위한 것이 아니라,
답변을 만들�때�참고하는�추가�정보가�된다.

답변
“1397 년”관련 위키피디아

문단 검색
질문과 문단을 읽고

답변 생성

검색기 (Retriever) 생성기 (Generator)

논문 Methods:�DPR�검색기�+�BART�생성기�·�설명을�위한�예시



두 가지�방식
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찾은 문서를�어떻게�활용할까?

RAG-Sequence
답변 전체를�만들�때
한 문서에 의존하는 생성 경로를
기준으로 결과들을�결합

RAG-Token
다음 토큰을�만들�때마다
여러�검색�문서의�정보를
다르게�반영할�수�있음

두 방식�모두�여러�문서를�검색한다.

논문 2.1�Models�·�설명을�위한�단순화.�둘�다�검색기/생성기를�사용한다.



논문의 실험
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정말 효과가�있었을까?

 연구진은RAG를기존모델과 비교했다.

질문 답변
위키피디아 지식이 필요한 질문에
정확하게 답하는가?

문장 생성
더 구체적이고 사실적인
문장을 만드는가?

사실 검증
주어진 주장에 근거가
있는지 판별하는가?

실험은 발표자가�새로�수행한�것이�아니라�논문�저자들이�수행한�것이다.



실험 결과
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실험에서는 어떤�차이가�났을까?

�Natural Questions · Exact Match
DPR

RAG-Sequence

RAG는 같은 평가에서 기존 검색·추출 방식보다
더 높은�점수를�기록했다.

41.5

44.5

+3.0 점

원본 논문�Table�1�·�NQ�테스트�·�EM은�정답�문자열이�일치하는�비율을�나타내는�지표



한계

10

그렇다면 RAG는�항상�정확할까?

아니다.
 검색오류

자료의 범위

생성 오류

잘못된 문서를�찾으면�답변도�틀릴�수�있다.

검색 대상에�없는�정보는�찾기�어렵다.

올바른 문서를�찾아도�답변을�잘못�만들�수�있다.

논문의 목적은�문제를�완전히�없애는�것이�아니라,�검색�결합으로�성능을�개선하는�것이다.



결론
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AI가 모든 것을
기억할 필요는�없다.

학습한 지식�+�필요한�정보의�검색�+�답변�생성
RAG는 외부�지식을�활용해�더�정확하고�구체적인
언어 생성을�가능하게�하는�방향을�보여줬다.

Lewis et�al.,�“Retrieval-Augmented�Generation�for�Knowledge-Intensive�NLP�Tasks,”�NeurIPS�2020



출처

12

감사합니다.

원문 Lewis�et�al.,�NeurIPS�2020

한국어 해설�Better�Jeong,�「RAG�논문�번역」
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